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® Text ar centralt for att formedla information
® Tva typer av "lasning":

® Vanlig (ex. l3sa en polisanmalan)

® Statistisk "l3sning” (ex. l3sa alla polisanmailningar)
® Forsta viktiga populationer av dokument, exempelvis

® Medicinska journaler
® Domslut
® Polisanmalningar
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Text ar komplext: "ostrukturerad data”

Behover ofta klassificeras, ex. anmalda hatbrott, typ av
straff

Vanliga metoder for klassifikation idag:

® Vid registrering
® Manuell kodning i efterhand
® Textsokmetoder

® Kostsamt med textuell data i officiell statistikproduktion
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statistik

Statistik som anvands for
® allman information
® utredningsverksamhet
® forskning
Krav pa officiell statistik:
® objektiv
® allmant tillganglig
® korrekt
e tillforlitlig
® Exempel:
® Befolkningsstatistik (Statistiska Centralbyran)
® Dodsorsaksstatistik (Socialstyrelsen)
® Kriminalstatistiken (Brottsforebyggande radet)

® Bygger ofta pa textuella dokument
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Transformerrevolutionen

Tranformer-modellen

Output
Probabilities

® Mojliggjort fortranade
sprakmodeller (ex. chatGPT)
Mycket bra for automatisk
klassifikation av text

T
"Add & Norm
Feed
Forward
"Add & Norm

Muiti-Head
Attention

® Kan anpassas till olika texter

Positional
Encoding

Positional
Encoding

Input Output
Embedding Embedding

Inputs Outputs
(shifted right)

Figure:
Tranformermodellen
(Vaswani et al., 2017)
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Kan vi anvanda oss av transformermodeller for att producera
statistik?
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Vart mal: Trana en hatbrottsmodell

"Ej hatbrott” = transformer(” Min cykel har blivit stulen.”)

Tranar pad kanda data fran Bra

Klassificerar okdnda data (anmalningar)

® Rikna anmalningar som klassificeras som hatbrott
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® Data

® Samtliga polisanmalningar sedan 2007:
cirka 17.7 miljoner anmalningar

® Alla manuellt bedomda hatbrott fram till 2020:

52 062 konstaterade hatbrott
60 749 konstaterade icke-hatbrott
® Metod

¢ KB-BERT (Malmsten et al, 2020)
® Polis-BERT
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Hatbrott 3307 91
Ej hatbrott 135 2497
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Table: Modell 1 f6r ar 2020 (96,3% korrekt)
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Sann/klassifikation | Hatbrott | Ej hatbrott
Hatbrott 3307 91
Ej hatbrott 135 2497
Ej bedomda 13190 1475814

Table: Modell 1 f6r ar 2020 (96,3% korrekt)

® Utmaningar
® Hur kan detta anvandas? Modellen overskattar hatbrott.
® QOsidkerhet och bias i klassifikationerna
® Kombinera manuell lasning, statistiska urval och
sprakmodeller
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